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Introduccidn: Una forma de evaluar el comportamiento de estimadores y tests bajo
condiciones gue pongan en duda sus propiedades asintoticas es a través de estudios por
simulacion.

Las conclusiones de dichos estudios se ven reafirmadas en la medida que resulten
consistentes a traves de diferentes modelos de generacion de datos.

En el marco del proyecto “Estudio del comportamiento de estadisticas para medidas
repetidas en muestras pequenas bajo escenarios multiples™ *, este trabajo tiene por objeto
la comparacion de algoritmos de generacidon para luego llevar adelante estudios de
Montecarlo relacionados con el comportamiento de estadisticas que consideren la falta de
iIndependencia de las observaciones.

Objetivo especifico: comparar los algoritmos de generacion de datos binarios
correlacionados presentados por:

1) Park, Park y Shin (1996)

2) Servy, Hachuel y Wojdyla (1997-1998)

Caracteristicas de los algoritmos:

Algoritmo de Park, Park y Shin

Para generar un vector aleatorio de k variables binarias se considera un conjunto de k
variables aleatorias Poisson Y, ..., Y, que son, a la vez, sumas parciales de variables
Poisson independientes, X,(3,), ...., X_.(B.)

Los valores esperados y la estructura de las correlaciones de las variables binarias Z,
I=1,...k definidas por Z=l(Y) se obtienen controlando el esquema de aparicion
simultanea de X,(8,), ..., X(B.) y las magnitudes de B, ..., B.. El algoritmo describe como
determinar t (nUmero de variables X’s), B,, ..., B. y el esquema de sumas parciales a fin de
generar un vector aleatorio binario k-dimensional (Z,, ..., Z,)" con un vector de medias
pre-especificado P=(p,, ..., p,)" Y matriz de correlacion tambien pre-especificada R.

Algoritmo de Servy, Hachuel y Wojdyla

Cada vector k-dimensional de variables binarias se genera por los k primeros pasos de
una cadena de Markov. La primera respuesta se elige de acuerdo a una distribucion de
probabilidades {a,,, u(1) ¢ R; R={0,1}}. Las respuestas siguientes se simulan segun una
cadena de Markov, cuyas probabilidades iniciales son {a,,,, u(1) ¢ R} y matriz de transicion
M=((p,z)) o.p ¢ R donde p_,, designa a la probabilidad condicional de que u(v) = 3 dado
gue u(v-1) = a parav = 2,..k.

Para formar otro conglomerado, es decir otro vector de respuestas binarias
correlacionadas, se inicia otra cadena similar independiente de la anterior.

Los parametros iniciales de este procedimiento son:

n,. probabilidad de obtener la respuesta 1 en la poblacion y

M=((p,p)) @.B € R con R={0,1}.

Descripcion de larelacion entre los parametros de ambos algoritmos
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Compatibilizacion de los parametros de ambos algoritmos

1) Aplicar el algoritmo Servy et al.

) Elegir aguellos casos que originan que los valores de R sean positivos. Calcular Fy P.
) Considerar estos valores de P y R como datos iniciales para el algoritmo Park et al.

Evaluacion de los modelos

Una vez elegidos los casos compatibles en términos de los parametros, se compara la
consistencia de ambos algoritmos generando muestras y calculando las estimaciones de

las probabilidades marginales y de las correlaciones entre pares de posiciones.

Para ello se procede a:

) Simular muestras de tamano n=30, 50, 70 y 100 con ambos algoritmos y calcular las

estimaciones de Py R.

) Repetir el procedimiento 1000 veces y calcular el promedio y los desvios estandares

de las estimaciones.
) Comparar los resultados obtenidos para los dos algoritmos.

Resultados:

Se eligieron dos escenarios parametricos para la evaluacion de los modelos.
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Discusion:

En la evaluacion de cuan estrechamente las muestras generadas por los modelos son
capaces de estimar los parametros especificados, los resultados parciales obtenidos han
mostrado una notable concordancia en
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conglomerados y en los valores de las probabilidades marginales .

Sin embargo los escasos escenarios considerados impiden al momento concluir
enfaticamente al respecto y se hace necesario completar los estudios ampliando las

caracteristicas de los mismos.

* Proyecto de Investigacion de la Secretaria de Ciencia y Tecnologia de la UNR — Ao 2001 (PID 2001).
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